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Wie liisst sich das Prinzip von Neural Networking
nutzen, um Handschrift zu erkennen?

125 modelcache[layer]["Biases"][node] -= delta

126

127 #Backward Propagation fir Weights, wenn nicht Input-Layer
128 if layer !=0:

129 for prevnode in range(self.architecture[layer - 1]):

130 #L2-Regularisierung

131 I2penalty = 12lambda * self.model[layer]["Weights"][node][prevnode] / minibatchsize

132

133 #Speichert den Neuron-Fehler des vorherigen Layers

134 errors[layer - 1][prevnode] += self.model[layer]["Weights"][node][prevnode] * nodederivative . I I k
135

136 #Backward Propagation fiir das Weight SImp es Nelll‘onﬂ €s Neizwer
137 activation = applyactivation(output[layer - 1][prevnode], False) (=FCNN)

138 modelcache[layer]["Weights"][node][prevnode] -= (activation * delta + 12penalty)

Umgesetzt in Python Code (ohne externe ML-libs)
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Preprocessing der Daten s im 141
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Performancevergleich von Neuronalen Backward Propug.niion Iformel
0o Netzen mit unterschiedlichen Auflésungen in (Fehlerrechnung im Training)

Trainings- und Testdaten

80 Fazit: Training und Hyperparameter
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